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【先行研究 | 段階的ドメイン適応】

◎研究目的
利用可能な中間ドメインが限られている場合でも, 段階的ドメイン適応を可能とする！

【研究目的】

【関連研究 | 自己学習による段階的ドメイン適応】

【まとめ / 提案手法の限界 / 今後の予定】

・本研究は段階的ドメイン適応において, 中間ドメイン間の距離が大きい場合を想定し,解決策としてCNFを用いる方法を提案した.

・CNFを用いているため, 特に画像の取り扱いが困難. CNFの計算コストが改善されればモーフィングなどへの応用も期待される.

・提案手法はソース/ターゲット間に中間ドメインがあることを保証していない. ユーザーが年代などデータセットに関する情報から

“中間”と思われるものを選択する必要がある. また, 複数の中間ドメインを与えた場合に適切なものを選択するような機能もない.

・今後はCNFの訓練時にソースのラベル情報を取り入れ, 自己学習を必要としない方法を検討予定.

生成モデル + 擬似中間ドメインによって, 自己学習を行う！

ドメイン間の距離に着目した研究は１件のみ

【提案手法 | CNFによる補間の例】

【提案手法 | Cycle Consistency】

【提案手法 | 数値実験】
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・本発表に関する論文は https://arxiv.org/abs/2206.11492 から取得可能です。


